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1. INTRODUGAO: metodologia da mineragio de dados,

textos, imagens e significados

O campo de pesquisa denominado mineracao de dados (Data Mining) (LOH, 2001) corresponde
a um método computacional que possibilita a descoberta de conhecimentos através de
procedimentos recursivos e relacionais envolvendo grandes volumes de dados numéricos,
caracteres ou imagens.

Nessa pesquisa queremos também complementar a abordagem da minera¢ao de dados com a de

centros de atividades informacionais, conforme veremos a seguir.

2. GRAFOS E A ABORDAGEM DOS CENTROS DE ATIVIDADES
INFORMACIONALIS. As redes tém centros: sao centros simbidticos de atividades

informacionais

Diante da emergéncia das grandes redes digitais de informacao, sendo a mais fulminante delas a
Internet-Web, uma das questdes mais importantes que fica para respondermos é: mesmo que a
grande maioria dos processos de dados das redes digitais sejam procedimentos de agregacoes
aleatorias, tais processos permitem ou nao constituir centros de atividades informacionais que

podem fazer uma enorme diferenga para a descoberta de conhecimento nas redes?



Ha muitos anos, e mais intensamente nos Ultimos cinglientaanos, matematicos estéo
discutindo se as redes se formam por agregacOes aeatdrias ou se elas se constituem
totalmente ao acaso. Na Matemética, por exemplo, os estudiosos que privilegiaram o
acaso na estruturacdo das redes aeatOrias criaram belissmas formulas, pois seus
interesses estavam mais voltados a expressdo da beleza da Matemética do que a obtencéo
de uma compreensdo profunda das estruturagdes das redes.

Alguns estudiosos, também no mesmo caminho desses matematicos, encantados
com as agregacOes deatdrias das redes, estudaram e buscaram suas expressoes e
manifestagbes em fendmenos sociais e na natureza. E o que nos aponta Steven Johnson
em Emergéncia: a dinamica de rede em formigas, cérebros, cidades e softwares
(JOHNSON, 2003).

Johnson seguetoda atrgjetoria do seu livro encantado com a complexidade do modo
aleatério da estruturacdo emergente das redes complexas, que reafirmam a tese da
organizagéo emergente, segundo a qual a beleza da auto-organizacéo € produto de uma
complexidade tipo botton-up, ou sgja, agentes individuais que residem em uma escala
baixa comegam a produzir comportamentos que irdo residir em uma escala acima deles:
segja formigas que criam coldnias, seja cidaddos que criam comunidades e cidades, sga
softwares gue criam recursos de apoio cognitivo aos seus usuarios.

Pensamos diferente: as redes tém centro, um centro de atividades informacionais e
sociolégicas, e queremos demonstrar aqui 0 potencial do conceito de Centros de
Atividades, também conhecidos como conectores, a partir de uma abordagem de redes
gue pode ser uma diferenca que faz a diferenca em uma politica publica de prevencdo a
violéncia.

De um modo sintético podemos resumir que estamos opondo a ideia de emergéncia
simples, que tem uma caracteristica esponténea e aleatéria, uma abordagem (centro de
atividade) que tenta descobrir na estruturagdo relacional de uma rede de eventos os
padroes chaves que compoem o nucleo central da cadeia de relagoes entre dados e
eventos de uma rede. Esses padrdes sdo congtituidos pelos proprios encadeamentos de
relacionamentos nas redes.

Dito de outro modo, o centro de atividade € tdo vital para a rede de eventos que
mexer nele, extrair dele qualquer intervencdo implica em alterar profundamente ou até
mesmo desconstruir totalmente toda a rede de eventos constituida. Mexer em outros
pontos e conectores Ndo centrais da rede apenas afeta dinamicas parciais da rede.

N&o pensamos no tradicional conceito de variaveis (tipo linhas relacionando com
colunas) com indicadores de presenca e auséncia das variavels para verificar as
significagBes estatisticas hierarquicamente relacionadas - tipicas de um padréo estatistico
tradicional, mas de padrbes relacionais que se constituem em nucleos centrais que
somente podem ser identificados pelas suas telas de conectores, conectores do tipo tudo se
relaciona com tudo, mas ndo na mesma intensidade, forga e poder de estruturagéo.

Barabas resume essa questdo em uma grande licdo: se até o século XX vivemos
uma era de descobertas, relacionadas a forma como entendemos e usamos as propriedades
individuais de objetos t&o diferentes como moléculas, avides e sites, 0 século XXI esta
revelando que serd 0 que permitira estudarmos e descobrirmos como as propriedades
individuais de todos esses objetos e fendmenos se relacionam (BARABASI, 2002a).

Pensamos entdo, que as redes tém centros, que sd0 centros significativos de
atividades informacionais. Encontré-los pode ser a importante e significativa diferenca
gue faz toda a diferenca. Certa vez, o filosofo Gregory Bateson afirmou que informacéo



ndo € dado, definindo informac&o como a menor “diferenca que faz adiferenca’ (HILLIS,
2000, p. 12). Perguntariamos, entdo, onde residiria a diferenca que faz a diferenca para a
prevencdo davioléncia?

Pensamos em uma nova abordagem da Teoria de redes, com base em grafos que
apontam para a constitui¢ao, no interior dessas redes, de Centros de Atividades. Para citar
um exemplo, mesmo uma rede de dados muito complexa e aparentemente cadtica, como a
World Wide Web, tem seus centros de atividades, e assim é uma rede capaz de absorver
facilmente falhas aleat6rias (como um site que sai do ar), mas esta fadada ao desastre se
tiver de enfrentar um ataque dirigido.

Veamos, entdo, 0 que seria um centro de atividades em agregacdes complexas de
redes e o recurso metodol 6gico proporcionado pela matemética de grafos.

Grafos sdo redes que consistem em nds conectados por arestas ou arcos. Em grafos
direcionados, as conexdes entre nds sd0 direcionais e chamadas de arcos. Em grafos néo-
direcionais, as conexdes chamam-se arestas. Aqui estamos falando, principalmente, de
grafos direcionados.

Se realizarmos uma simulagdo em um computador sobre os /inks da Web, veremos
gue alguns poucos sites (cOmo Amazon, Yahoo € eBay) funcionam como centros de
atividade. Encontraremos milhares de outras péginas da Internet apontando para eles e
milhares de pessoas tentando acessar esses sites a0 mesmo tempo (LIMA, 2005a: 252).

Na literatura vamos encontrar como uma das primeiras possibilidades de
formalizacdo matematica do fendbmeno da teoria das redes o conceito de grafos
introduzido pelo matematico Leonhard Euler jano seculo XVII (HARARY, 1972).

Em um estudo de relacionamentos em redes Barabasi demonstrou que as redes tém-
se congtituido em um fenébmeno gque se da como se 0 mundo fosse pequeno. Segundo
calculos de Albert-Laszlo Barabasi, uma pagina da Web esta a somente 19 cliques de
gualquer outra, ainda que uma estgja sediada no Japdo e a outra em Honduras. A
explicagéo para o fendbmeno é simples. Preferimos conectar-nos a quem ja é conectado.
Péginas da Web com muitos links tém uma chance maior de receberem ainda mais /inks,
pois ja sdo conhecidas. Para tanto, um outro termo importante para a teoria dos grafos é o
de Cluster, que é um agrupamento ou subconjunto de atratores (BARABASI, 2002b: 36).

Para Castells uma rede pode ser definida como um conjunto de nos interconectados
(CASTELLS, 1999). Tais n0s podem ser pessoas, grupos ou outras unidades e as
interconexdes sdo relagdes, conjuntos de lagos que respeitam um mesmo critério de
relacionamento, dado um conjunto de nés. No entanto, como lembrou Deleuze, ao invés
de pensarmos que 0s objetos e2do se movendo através do egpago com identidade permanente,
como no ponto de vista mecanicista, entendemos que tudo edd bascamente se desdobrando
(DELEUZE, 1991 22).

O que importa agui é chamar a atencdo para a convergéncia de informagdes
mateméticas onde a dobra nos remete ao dobro, a bifurcagdo e também a um processo
exponencial e dissipativo. A ideia de desdobramento tem sua apari¢do na matemética de
Leibniz, através dos conceitos de calculo diferencial e de ménada.

Deleuze joga com a palavra latina plica para a dobra, pois toda dobra provém de
uma explicacdo. Assim, podemos pensar também que um conhecimento implica ago
guando ele se dobra em articulaces endogenas e que ele explica alguma coisa quando se
desdobra e transporta seu sentido para outro(s) conhecimento(s). Explicar-implicar-
complicar formam a triade da dobra, de acordo com as variagfes da relagdo Uno-mdltiplo
(DELEUZE, 1991: 42-43).



Geramente a expressdo rede € aqui tratada, ndo como uma rede socid
convencional, mas como uma rede de dados ou de eventos, ou sgja, um tipo especifico de
rede em que 0s nGs ou atratores ndo sao de pessoas ou grupos, mas de uma populacdo de
dados em rede. Nesse caso, 0s nos interconetados (0s nddulos) possuem e expressam um
desdobramento (dobra): a dualidade estrutural (GIDDENS, 1978, 1989, 1999). Giddens
chama esse processo de dupla hermenéutica.

Na perspectiva da dupla hermenéutica Giddens defende que a reflexividade na
modernidade informacional ocorre por intermédio e existéncia de uma “hermenéutica
dupla’, em que o primeiro meio de interpretagdo é o agente social e 0 segundo meio de
interpretacdo é o sistema especialista. Neste Ultimo € possivel identificar padrdes que, em
uma dada ordem, produzem e se reproduzem em ambito simbdlico, econdmico, politico e
de legitimacéo (GIDDENS, 1978).

N&o ha nada, no entanto, que assegure que esses padrdes serdo reproduzidos da
mesma maneira, pois é sempre pela posicao no fluxo gue podemos identificar os padrées,
a sistemidade, a mobilidade dos atores nas varias situacoes interativas. A(S) posicao(fes) é
gue permite(m) a construcdo da identidade pessoal e grupa de uma populagdo de eventos
ou dados. Essas posic¢oes e os fluxos das posi¢cdes podem ser mais ou menos af etadas por
tempos de normalidade interativas e por tempos de crise pessoals, institucionais e
sistémicas (GIDDENS, 1999).

Quanto maior for a tentativa de aproximacdo da relacdo estrutural entre o evento
social e registros dos eventos informacionais maior serd a capacidade de utilizar recursos
mais adequados de andlise sociais de redes de dados. E com base nesse conceito que
vamos tentar analisar os homicidios.

Na abordagem gue estamos chamando de Centro de Atividades busca-se encontrar
no contexto da producdo da rede social de dados um conjunto de atratores (ou nddulos de
atrag3o forte) muito atuantes (expresso por indices de presenca). E importante estarmos
atentos ainda para o fato de que um indice de auséncia pode indicar também informagéo
estruturante para um sistema (um atrator ao avesso ou 0 gue Prigogine denominou de
dissipacéo naestrutura) e a ausénciae presencade atratores fracos e fortes so vitais nessa
abordagem para constituir uma efetiva andlise do fluxo estruturante da producdo do
evento social em questdo (LIMA, 2005a).

3. A INFORMACAO COMO PREVENCAO DA VIOLENCIA: Dois exemplos

Vamos apresentar dois exemplos que se refere a parte experimental de uma pesguisa
gue desde 2007 estamos realizando. Esse experimento comegou com dados inicialmente
pesquisados pelo estudante e capitdo da Brigada Militar Cilon Freitas da Silva para uma
monografia do Curso de Especializacdo do Nucleo de Violéncia e Cidadania da UFRGS.
Nesse primeiro momento tentamos utilizar softwares de redes neurais que n&o surtiram
efeito analitico razoével.

Em um segundo momento, trabalhamos com dados extraidos da Secretaria Estadual
de Seguranca Publica do Rio Grande do Sul através do seu Departamento de Estratégia
Operacional, Divisdo de Estatistica que ficaem Porto Alegre. Testamos os mesmos dados
junto a uma nova possibilidade envolvendo o software WEKA, um programa de
mineracaéo de dados.



3.1 Um centro de atividades informacionais visando a prevencio de homicidios na
violenta cidade de Sdo Leopoldo (Estado do Rio Grande do Sul)

O objetivo da nossa pesquisa foi testar e simular o potencial da analise em base de
mineracdo de dados para fins de subsidio as politicas de prevencdo da violéncia. Para isso
realizamos um conjunto de simulagbes de diagnoses analiticas e relacionais (SIDAR).

Iniciamos, entdo, uma simulacdo experimental sobre homicidios na cidade de Séo
Leopoldo, localizada na regido metropolitana da capital galcha. Queriamos a partir dessa
cidade testarmos nossas hipoteses e o potencial da construgcdo de cenarios preventivos
diante da abordagem baseada em centros de atividades.

Escolhemos S8o0 Leopoldo por se tratar de uma das cidades mais violentas em
relacdo a esse tipo de crime e por, de algum modo, também ser uma das poucas cidades
do Estado que nos Ultimos anos apresenta reducdo na taxa de homicidios. Em 2003 Sao

Leopoldo ficou em primeiro lugar, com 82 casos. Em 2004, foram 60.

Frente aos dados de homicidios em Sdo Leopoldo de 2004 e 2005 priorizamos no
estudo piloto dezesseis (16) varidveis para posteriormente compormos o centro de
atividades informacionais dos eventos de homicidios na cidade. S0 elas: 1. Faixa etéria
das vitimas; 2. Dias da semana do homicidio; 3. Horarios em que ocorreram; 4. Suspeitos
guando da ocorréncia; 5. Arma de fogo; 6. Se a vitima tinha antecedentes criminais; 7.
Situacdo penal da vitima; 8. Cor da pele da vitima; 9. Sexo da vitima; 10. Estado civil da
vitima; 11. Obito no local; 12. Tipo do local do crime; 13. Bairros onde ocorreram os
homicidios; 14. Bairro de residéncia da vitima; 15. Distancia aproximada entre a
residéncia e o local do crime; 16.
Nivel de escolaridade das vitimas.”

A fim de compor nossa
abordagem de Centro de Atividades
nesse estudo piloto encontramos
doistipos de centros:

1) Um centro de atividades capaz
de indicar um perfil das
vitimas de homicidios e um
centro de atividades capaz de
indicar 0 perfil dos
acontecimentos geradores dos
homicidios nessa cidade.

V gamos:

Figura 01. Representaciio em grafos dos fluxos da rede com
atratores e nédulos relacionais

‘A maioria dos dados iniciais do caso da cidade de S8o Leopoldo aqui descritos, como ja dissemos, foram
extraidos inicialmente de uma orientag&o que realizamos a um projeto de monografia apresentado no Curso
de Especializacdo do Nucleo de Violéncia e Cidadania da UFRGS pelo estudante e capitéo da Brigada
Militar Cilon Freitas da Silva, sob o titulo: Perfil das vitimas de homicidios em Sdo Leopoldo/RS:
comparagdo entre duas metodologias de andlise.



Do perfil das vitimas: A maioria das vitimas de homicidios em S&o Leopoldo é
congtituida por homens, negros, com idades entre 18-35 anos, solteiros, em sua quase
totalidade com, no maximo, baixa escolaridade, OU Sgja, com apenas 0 ensino
fundamental completo, com antecedentes criminais € situa¢do penal pendente;
pessoas envolvidas em conflitos com potenciais homicidas portadores de armas de
fogo e que moram em alguns bairros da cidade: Feitoria, Vicentina, Campina e Rio
dos Sinos, que englobaa Vilados Tocos.

V gjlamos também abaixo um grafo radial Figura 02. Nesse grafo os dados que tém
mai's conexdes vao se dirigindo ao centro daimagem. A dinamicado grafo radial opera do
seguinte modo: ele coloca no centro os elementos que estdo mais conectados e na periferia
0S menos conectados. 1sso ocorre independentemente deles estarem acima ou abaixo.
Cada dado foi conectado com cada ocorréncia. Todo dado que repetia na ocorréncia se
conectava com a ocorréncia que replicava o dado e assm por diante. Quando mais
conectores 0 dado possuir mais ao centro do grafo ele sedirige.

Esse processo pode-se fazer também com apenas alguns dados e ndo todos ou
selecionando alguns dados conectores e ndo todos. Trata-se de um recurso atamente
potente para subsidiar 0 processo de tomada de decisdes. Por exemplo, disparando apenas
as idades verificamos que entre 18 a 21 anos encontram-se 20% das vitimas de homicidio
e gque entre 22 e 26 anos também 20%. Podemos agora entdo vincular os 40% do grupo
situacional de homicidio com bairros onde moram, locais da morte, antecedentes
criminais (em relagdo ao qué?),... Vejamos um grafo radial que permite mostrar o perfil
dos acontecimentos geradores (Centro de atividades).

Radial graph

FIGURA 02 — Em um grafo Radial os dados que tém mais conexdes vio se dirigindo ao
centro da imagem.




Do perfil dos acontecimentos geradores: As vitimas de homicidios em S&o

Do perfil dos acontecimentos geradores: As vitimas de homicidios em S&o
Leopoldo morrem nas madrugadas de sabado e de domingo, envolvidas em fluxos de
danceterias e outras festas noturnas, no periodo das 18h as 06h da manhd. Mas da
metade desses acontecimentos ocorre em determinadas vias publicas de determinados
bairros. Rio dos Sinos (16,13%), Feitoria (14,52%), Campina (14,52%) e Vicentina
(12,90%). Os conflitos ocorrem proximo a moradia das vitimas e nos bairros onde
moram: Feitoria, Vicenting, Campinae Rio dos Sinos (Vilados Tocos).

3.2 Mineracao de texto. Analise de descricoes sobre homicidios realizadas em
ocorréncias policiais no Estado do Rio Grande do Sul entre 2005 e 2006

Dando continuidade a nossa pesquisa financiada pelo FINEP, fomos cruzar os dados
da smulacdo com agueles obtidos mediante acesso a dados brutos das ocorréncias
policiais de todos os homicidios no Estado do Rio Grande do Sul que nos foram
fornecidos pelo Departamento de Estratégia Operacional, Divisdo de Estatistica da
Secretaria de Seguranca Publica do Estado do Rio Grande do Sul.

Ao analisarmos as planilhas verificamos, de imediato, um sistema de ocorréncia
muito antigo e precario, mas a0 mesmo tempo pudemos constatar que uma precisa
mineragdo de textos no campo livre, no qual os policiais realizavam suas descricoes de
campo nas ocorréncias, poderia nos fornecer um enorme caldo de indicacgOes e suportes
para descoberta de conhecimento visando a constituicdo de um novo sistema
informatizado de ocorréncias no Estado.

Vg amos alguns grafos para fins demonstrativos:
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FIGURA 03 - Esse grafo nos mostra a conexio entre armas do crime, cor da
pele da vitima e bairro onde ocorreu o homicidio
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No processo do EVENTO DE IDENTIFICACAO-LOCALIZACAO nds
encontramos 23 cddigos descritores. No processo do EVENTO VITIMA nés encontramos
30 cbdigos descritores, muitos desses descritores podendo ser ainda mais sub-
decodificados. No processo do EVENTO AGRESSOR nés encontramos 23 codigos
descritores, sendo que também muitos desses descritores poderiam ser ainda mais sub-
decodificados. Ve amos, entdo, uma sintetizagdo em formato de diagrama dos trés grandes
processos centrais encontrados e o conjunto numerado de cddigos descritores em cada um
deles.

DF RITOR - EVENTO DE IDENTIFICACAO-1.0O
Encontramos 23 cédigos descritores. Os cédigos descritores
de numero.

A A A .
LAR I & L2 LA

estao em forma

1

De imediato encontramos um no critico.
CAMPO DO 1. D. Verificamos que o nimero da ocorréncia inicial na Policia Civil,
1)  Nuamero de identificacio da nao é o mesmo durante todo o processo na Justiga. No

A

Ministério Pablico o evento ajuizado ganha um nimero
diferenciado e o mesmo ocorre no processo judicial, Assim, uma
tentativa de homicidio — como um acidente de transito doloso -,
onde a vitima foi sottida e levada com vida a um hospital pode
ter-se mantido como registro de dados, uma tentativa de homicidio e nio

ocorréncia). Trata apenas do numero
oficial do evento.

efetivamente um homicidio. Assim como um determinado agressor
homicida pode em um posterior julgamento final da justica ser considerado
inocente. SUGERIMOS QUE UM SISTEMA DE OCORRENCIAS
SEJA INTEGRADO EM TODAS AS INSTANCIAS, CONSTITUINDO
APENAS UM UNICO EVENTO INFORMACIONAL DE
IDENTIFICAGAO EM UM MESMO FLUXO RELACIONAL DE

DADOS.
v < >
\ : . p
CAMPO DA TEMPORALIDADE Simos ot v i
< 2) Ar}o; 3) dia; 4) mAés; 5) feriado em dia de semana; 6) dia da semana; fempomh dade, Eermitind;f e o
7) més; 8) dia do més; 8) hora novo sistema informacional possa
realizar relatérios  relacionais de
temporalidade muito mais detalhados. Por exemplo, vimos que os dados do evento homicidio se concentram em dias da
semana e horarios. Na constituicio de centros de atividades informacionais, apenas essas duas relagdes ja permitiriam dotar
acdes muito significativas de prevencio.
CAMPO DA ESPACIALIZACAO DO EVENTO.
9) avenida; 10) rua; 11) travessa; 12) rodovia; 13) estrada;

: : —> 14) distrito; 15) beco; 16) praca; 17) vila; 18) linha; 19)
Aqui também sugerimos decodificar ao
maximo os dados de identificacio espacial.

dados com a localizacdo da ocorréncia pode
constituir-se em um dos  principais

Brigada Militar (policia militar).

zona; 20) localidade; 21) CEP; 22) cidade. 23) Distrito da
Converter, localizar e relacionar diferentes | Delegacia da policia civil e do Regimento do Batalhao da

instrumentos de politica de preveng¢do. Aqui também incluimos o cédigo do registro do numero do distrito da delegacia e do
Regimento do Batalhao da Brigada Militar como instrumento significativo de manuseio de recursos humanos e materiais
para politicas de prevencdo da violéncia. Adequagio da concentracio de recursos humanos e materiais ¢ um dos
instrumentos mais significativos de prevengio da violéncia. Esses dados se alteram e permitem uma gestio mais adequada
aos efetivos indicadores das ocorréncias nos locais onde elas mais se concentram.




DESCRITOR - EVENTO VITIMA
Encontramos 30 c6digos descritores, muitos desses descritores podendo
ser ainda mais sub-decodificados. Os cédigos descritores estio em forma de
namero.

J1

1) Numero de vitimas; 2) Numero de vitimas fatais; 3) Numero de identificacio
CAMPO DO D. da vitima ou de cada uma das vitimas; 4) Vitimas identificadas (nome,
sobrenome); 5) ID; 6) endereco; 7) CEP; 8) escolaridade (1. Ensino
fundamental, 2. Ensino médio, 3. Ensino superior); 9) Profissio formal; 10)
| Profissao informal; 11) Desempregado; 12) Data de Nascimento; 13) Sexo; 14) Cor da pele.

< »
<« »

15) Vitima sem situagdo penal; 15.1) Situagdo penal da vitima (1.
Liberdade proviséria, 2. Semi-aberto, 3. Regime fechado, 4. CAMPO DA TIPOLOGIA DA
Foragido).

16) Vitima com antecedentes ctiminais [Sim/Nao]. 16.1) Qual? 1. Ameaga, 2. Lesio cotporal, 3. Furto, 4. Porte ilegal de
arma, 5. Receptacio, 6. Condugdo sem habilitagio, 7. Dano, 8. Posse de entorpecente, 9. Trafico de entorpecentes, 10.
Homicidio, 11. Estupro, 12. Jogos de azar, 13. Transtorno da ordem, 14. Falsidade ideolégica, 15. Contravencio, 16.
Extorsao, 17. Maus tratos.

16.2) Descrevendo caracteristicas fisicas (1. Cor do cabelo, 2. Comprimento do cabelo, 3. Altura, 4. Cor da vitima, 5. Peso, 6.
Tipo de vestimenta— 6.1 — descrigdo, 7. Idade provavel).

17) Local da morte. 1. Em Transito, 2. Em socotro, 3.

Hospital, 4. Via publica, 5. Ponte, 6. Praga, 7. Residéncia CAMPO DA TIPOLOGIA ESPACIAL
vitima, 8. Residéncia outra, 9. De quem. Nome proprietario, DO CORPO

10. Terreno, 11. Patio, 12. Terreno baldio, 13. Chacara, 14. LOCAL DA MORTE - LOCAL DO
Casa noturna, 15. Bar, 16. Comércio (Tipos: 1. Lojas, 2. 5 Qs

Armazéns, 3. Estética, 4. Posto de Gasolina, 5. Bar, 6. Casa CORPO? Sim X

Noturna). |

g

18) Local da morte. 1. Em Transito, 2. Em socorro, 3. Hospital, 4. Via

LOCAL DO CORPO. LOCAL publica, 5. Ponte, 6. Praga, 7. Residéncia vitima, 8. Residéncia outra, 9.
DA MORTE - LOCAL DO De quem. Nome proprietario, 10. Terreno, 11. Patio, 12. Terreno baldio,

CORPO? N3io. Se Diferente. Y 13. Chacara, 14. Casa noturna, 15. Bar, 16. Comércio (Tipos: 1. Lojas, 2.
Armazéns, 3. Estética, 4. Posto de Gasolina, 5. Bar, 6. Casa Noturna).

19) Corpo indica: (1. Homicidio, 2. Suicidio, 3. Morte pela policia, 4.
Indicativo de execugio sumaria [Sim/Nio]). CAMPO DETALHAMENTO -

20) Fato Gerador do Homicidio (1. Furto, 1.1. Tipo objeto, 1.2. CORPO -FATO GERADOR.
Descricao; 2. Vinganca; 3. Passional; 4. Briga; 5. Discussio).

21) Indicativo de interferéncia de trifico [Sim/Nio]. 1. Divida, 2.
Confronto policial, 3. Desavenca familiar, 4. Briga de ponto, 22) Rebelido, 23. Estupro, 24. Jogos de azar, 25. Transtorno da
ordem, 26. Falsidade ideolégjca, 27. Contravencio, 28. Extorsio.

uye

29) TIPOLOGIA RESUMIDA. Vitima indica local do crime (Sim/N2o). Em caso
«—> positivo. 1. Via publica, 2. Comércio, 3. Residéncia, 4. Propriedade particular, 5. No
transito, 6. Casa noturna




I

30. Vitima sob efeito de drogas? 30.1. Em caso positivo, tipo (1. Alcool, 2. Maconha, 3. Cocaina, 4. Crack, 5. Sintética).
30.2. Porte de drogas. 30.3. Tipo. Quantidade. 1.Alcool. Quant. 2. Maconha. Quant. 3. Cocaina, Quant. 4. Crack, Quant. 5.

Sintética, Quant.,6. Outra. Qual: Quant. SITUA: (_; A0

<4 L

DESCRITOR - EVENTO AGRESSOR
Encontramos 23 cédigos descritores, muitos desses descritores podendo ser
ainda mais sub-decodificados. Os cédigos descritores estio em forma de
numero.

Il

1) Numero de agressores, 2) Numero de identificacdo de cada um dos agressores, 4) Agressor

CAMPO DO identificado (nome, sobrenome), 5) ID, 6) endereco, 7) CEP, 8) escolaridade (1. Ensino
I.D. fundamental, 2. Ensino médio, 3. Ensino superior), 9) Profissio formal, 10) Profissao informal,
11) Desempregado, 12) Data de nascimento, 13) Sexo, 14) Cor da pele.
15) Situagio do Agressor. 1. Autoria, 2. Acusado, 3. Infrator, 4. CAMPO DA TIPOLOGIA DO
Indiciado
Suspeito. AGRESSOR

16) Agressor sem situacdo penal, 17) Situagdo penal do agressor (1.
Liberdade proviséria, 2. Semi-aberto, 3. Regime fechado, 4. Foragido).

18) Agressor com antecedentes ctiminais [Sim/Nao], 18.1) Qual? (1. Ameaga, 2. Lesio corporal, 3. Furto, 4. Porte ilegal de
arma, 5. Receptacio, 6. Condugdo sem habilitagdo, 7. Dano, 8. Posse de entorpecente, 9. Trafico de entorpecentes; 10.
Homicidio, 11. Estupro, 12. Jogos de azar, 13. Transtorno da ordem, 14. Falsidade ideolégica, 15. Contravengao, 16.
Extorsdo, 17. Maus tratos).

19) Descrevendo caracteristicas fisicas — agressor (1. Cor do cabelo, 2. Comptimento do cabelo, 3. Altura, 4. Cor do
agressor, 5. Peso, 6. Tipo de vestimenta — 6.1 — descrigio, 7. Idade provavel).

iyl

C PO - SITUACAO 20) Agtessor sob efeito de drogas? 21) Em caso positivo, tipo (1. Alcool, 2.
DROGAS Maconha, 3. Cocaina, 4. Crack, 5. Sintética).

22) Porte de drogas. 23) Tipo. Quantidade. 1.Alcool. Quant. 2. Maconha.
| Quant. 3. Cocaina, Quant. 4. Crack, Quant. 5. Sintética, Quant., 6. Outra. Qual: Quant.

Enfim, esse € o resultado que obtivemos da mineracdo textual depois de
redirecionamos nossos esforcos para uma futura situagdo-objetivo que envolve codificar
|éxicos visando uma futura montagem de fluxos e agoritmos para um futuro e novo
sistema informacional de ocorréncia que, além de ter registro mais precisos, possibilite
uma imensa gama de simulacdo de cenérios para monitoramento e prevencéo de acbes
violentas.

4. PALAVRAS FINAIS

As pesquisas e a parceria que estamos fazendo com a Secretaria de Seguranca
Publica do Estado do Rio Grande do Sul estd demonstrando um avanco consideravel
nessa area da gestdo publica da informacdo como prevencdo da violéncia, mas no
tratamento informacional mais complexo verificamos que ainda temos alguns nés criticos
fundamentais a enfrentar. Vejamos alguns.




1. A falta de valorizagdo da importancia da atividade de coleta de dados junto aos
funcionarios publicos dos diferentes Orgdos responsaveis pela captura e
registros das ocorréncias e dos dados envolvidos nas acdes violentas. Por
exemplo, na Brigada Militar ainda € mais valorizado o soldado que no batalhdo
comumente se diz que € o que “da tiro” contra o burocrata que realiza os
registros e cadastra os dados em um determinado chamado policia. A chegada
mais proxima do momento dos eventos € crucial para a precisdo das
investigagoes e para a constituicdo de padrdes a serem analisados no futuro.

2. Na formacgdo dos soldados e sargentos da Brigada néo existe cursos especificos
de capacitacdo na teoria e no tratamento de informagdo nas ocorréncias
policiais. Os soldados ndo sdo sequer preparados adequadamente para 0s
registros daocorréncia.

3. O sistema de ocorréncia no Estado ainda é muito antiquado, precério e altamente
primario. Precisamos modernizar e integrar todo o processo de coleta,
armazenamento, tratamento e recuperacéo dos dados em uma abordagem mais
elaborada e com sistemas de banco de dados mais inteligentes e
tecnol ogicamente muito mais complexos e com alimentacdo movel.

4. Precisamos unificar procedimentos e nimeros das ocorréncias envolvendo

todos os orgaos dos diferentes poderes do executivo (policiacivil e brigada
— agui 0 processo ja esta mais adiantado), do Ministério Piblico (no qual
ainda encontramos muitas resisténcias) e do Judiciario (que opera de modo
independente). O desencontro e a desintegracdo dos processos de coleta,
registros e guarda dos dados, bem como sua despadronizacdo dificultam, e
muito, uma acdo inteligente visando a posterior prevencdo e um efetivo
subsidio de politicas publicas preventivas. Por exemplo, uma tentativa de
homicidio registrada em uma ocorréncia, em que a vitima é socorrida em um
hospital e falece posteriormente, se torna uma posterior ocorréncia de
homicidio e ndo uma tentativa de homicidio. Na acusagdo de homicidio em
que, em um julgamento posterior pelo poder judiciario, ocorre a absolvicdo de
um acusado de crime, o perfil dos dados sobre os agressores sera aterado.
Hoje ndo temos sequer como cruzar (a ndo ser mediante muito esforgo, de
modo manual e muito trabalhoso) os dados das ocorréncias com as
investigacoes do Ministério Publico e do Poder Judiciario.

Diante de volumes cada vez maiores de dados disponiveis no cotidiano e diante
também do fato de que tais dados envolvidos sdo cada vez mais tratados de algum modo
por procedimentos computacionais, 0 que chamamos de uma sintetizacdo digital da
emergéncia da sociedade da informagdo em detrimento da sociedade industrial (producéo
e consumo de mercadorias), os métodos de mineracdo de dados sdo cada vez mais
importantes para 0 apoio a descoberta de conhecimernto.

A mineragdo de textos nos possibilitou inimeras descobertas de conhecimento. N&o
teremos como apresentar aqui todos os resultados obtidos por insuficiéncia de espago.
Apenas queremos registrar que a mineracdo de texto foi altamente significativa, muito
mais do que imaginavamos no inicio. Ela permitiu identificar o imenso potencial que o
Sistema de Ocorréncia possibilitaria para a descoberta de conhecimento. O sistemaatual €
muito antigo e precario, no entanto, mesmo assim ele nos permitiu uma precisamineragdo



de textos no campo livre onde os policiais realizavam suas descri¢cbes de campo nas
ocorréncias.

Potencializarmos esse momento de coleta de registro de dados com categorias
conectoras e descritores precisos poderia ajudar muito a nos fornecer um enorme caldo de
indicacoes e suportes para a descoberta de conhecimento. Por isso indicamos um conjunto
de categorias conectoras e de descritores visando a constituicdo de um novo sistema
informatizado de ocorréncias no Estado.

Por fim, a mineragdo de dados nos indicou que podemos com ela ter um reforco
significativo para enfrentar de modo mais preciso a producéo socia e auto-organizada da
violéncia e permitir que a sociedade galicha viva de modo mais qualificado e digno. Falta
muito, mas comecamos e estamos a caminho. Os primeiros passos estédo sendo dados e
s80 elessempre os maisdificeis.
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