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Resumen de la Ponencia

El presente corresponde al avance del capitulbbidelque aborda las formas en que se construyen
las agregaciones socio-espaciales en la Argentathamte la aplicacion de la técnica de analisis de
componentes principales (ACP). A partir de los dsatiel CENSO2010 se busca superar las
unidades territoriales politico-administrativas perativas en las que son publicados los datos
censales y caracterizar el territorio nacional &o dpo de unidades definidas segun criterios
socialmente significativos, los cuales den cuemtdad situaciones diversas y heterogéneas que se
presentan en el territorio. Profundizando en Igeeet®s del conocimiento y del uso de la técnica,
Marradi (1976, 1978, 1981) ha reflexionado critieate sobre la naturaleza y las consecuencias de
los inconvenientes del modo habitual de ejecutasdgcnicas de analisis. Al aplicar el ACP segun
la perspectiva de Marradi, se busca generar dos tip aportes. Por un lado, desde un punto de
vista procedimental, delimitar agregaciones sopaeisles homogéneas, a partir de dos o tres
dimensiones empiricamente definidas y semanticamanerpretables. Por el otro, un mayor
detalle sobre el método expone el modo en quedeisidnes tomadas por el investigador agtes

durante la investigacion afectan los resultados.
Palabras claves: dimensiones agregaciones socioesakes censo ACP

Introduccion
El objetivo de la ponencia es presentar el estadavdnce del libro homonimo a la misma, donde
se analizan y comparan las formas en las que stragen las agregaciones socio-espaciales para

los datos del Censo 2001 y Censo 2010, presenespkrificamente los resultados para los datos

! Tanto el libro como la presente basa el capitaltod datos del censo 2001 en el andlisis elabgradesta autora
fallecida a principios del 2016.



2010.

A modo de sintesis, podemos mencionar que el olojetta investigacion donde se inscribe la
ponencia, que se inici6 en el afio 2010, se fundemen la necesidad que se le presenta al
investigador de superar las unidades territoriptdftico-administrativas u operativas en las que
son publicados los datos desde las oficinas delistta y de caracterizar el territorio nacional en
otro tipo de unidades que sean definidas segleriostsocialmente significativos, que den cuenta

de las situaciones diversas y heterogéneas quesenpan en el territorio.

La agregacion de subunidades territoriales, deimaimivel posible, en nuevas unidades espaciales
de mayor generalidad, optimizaria la interpreteadi y la calidad de los analisis de los caracteres

territoriales y contribuiria a identificar situan&s de grandes desigualdades socio-espaciales.

Al aplicar el analisis de componentes principalesdes pasos se pueden delimitar agregaciones
socio-espaciales homogéneas respecto a un crierimterés especifico, a partir de dos o tres

dimensiones empiricamente definidas y semanticametarpretables.

La naturaleza y funcion del acp: sus aplicacionesgpa el examen sobre la distribucién de

desigualdades espaciales en el territofio

El estudio de la distribucion de desigualdades@aljes en el territorio puede ser realizado desde
diversas ramas de las ciencias, dependiendo del decinterés y los objetivos para los que se
investigue. Desde la geografia el estudio de estsigualdades presupone el desarrollo de métodos
cada vez méas complejos para su andlisis, ya ques & encuentran condicionadas por y
entramadas con diversos factores naturales, defioaga culturales, econémicos y sociales
(Barcellos y Buzai, 2006).

Los aportes de trabajos referidos a la diferen@rasiocio-espacial, en dmbitos tanto intra como
supra-urbanos, han utilizado las técnicas de afdg/@cp para explorar agrupaciones, diferentes
formas de distribucion espacial y pautas de coodés sociales que se inscriben en el espacio
(Diaz y Jiménez, 2009). Desde el punto de vistaodwbbgico en las udltimas décadas han
proliferado las investigaciones cientificas demteb campo de la geografia y la ecologia factbrial

utilizdndose el af y el acp como técnicas privielgis para la diferenciacién socio-espacial a partir

? El anélisis sobre los aportes tedricos y metodoliin la tematica que funcionan como antecedérgasn
elaborados y profundizados en una primera instguaiayub.

3 Entre los cuales podemos mencionar los trabaj@udai, 2003; Diaz y Jiménez, 2009; Gémez, 2012chay
Mera, 2008.



de las caracteristicas sociodemogréficas de lapidiol.

Nuestro propdésito es avanzar en dicha direccidlizarido la técnica como el acp para delimitar y
caracterizar zonas geogréficas homogéneas a mtitos datos censales, profundizando y
explicitando las reflexiones y decisiones sobraitiizacion de la técnica como instrumento al

servicio del investigador para individualizar dirsemes conceptuales.

La funcion del andlisis de componentes principaleen el estudio de las agregaciones
socioespaciales

Desde el punto de vista técnico entre el AF y @PAa caracteristica comun consiste en aplicar los
procedimientos del algebra matricial a una matdzcdrrelaciones entre variables cardinales de
modo de sintetizar la varianza del conjunto en umero mas reducido de vectores, llamados
‘factores” o ‘componentes” segun la técnica agicatdnimizando la pérdida de informacion
inevitable en cada operacion de sintesis. Acercsudaliferencias, es aceptado que el primero se
limita a describir sintéticamente y el segundo @aht supuestos acerca de la naturaleza de la
varianza. Sin embargo, la diferencia efectiva skige al hecho que en el acp la diagonal de la
matriz de correlaciones es dejada intacta, mieeindas varias versiones del af es manipulada (Di
Franco y Marradi, 2003).

En resumen, lo que interesa es que el acp y afifgermtilizar el sistema de relaciones estadisticas
gue se ubican dentro de un grupo de variables,etdim de reunir elementos que corroboren o
refuten — al menos empiricamente — la decisionddabéecer relaciones de indicacion entre una
de estas variables y un concepto general, que pogeweralidad no podria ser relevado
directamente (Marradi, 1981).

Acp y af proveen un juicio basado en un adecuagmrs® técnico, que -aungue tampoco es
conclusivo - es seguramente méas atendible quedeiciaion del investigador se fundamenta sélo en
su sentido comun, experiencia y conocimiento dgdtokestudiado. Sin embargo, nunca se deberia
olvidar el hecho que acp y af, como otras técrieaslaboracion de datos, operan sobre vectores de
cifras. Es siempre necesario un vinculo (operadcepbombre, y por lo tanto opinable) entre los
resultados del andlisis de los datos y un concept@ mente del investigador. Las cifras podran
considerarse “objetivas”, pero solas no hablanlamaéi se interpretan, y una interpretacion ncetien
nada de “objetivo” (Marradi, 2003).



El acp en dos etapas: una herramienta al servicicetlinvestigador

Desde esta perspectiva, aplicar el acp en dos [jagostage component analysis) es pertinente
cuando se quieren relevar dimensiones conceptdalgsan generalidad a partir de un alto nimero

de variables (y para un gran nimero de casos) soede en el caso del andlisis de datos censales.

la propuesta plantea un camino alternativo dondeeessario desvincular el plano y las decisiones

metodoldgicas de las exigencias meramente mateasdis Franco y Marradi, 2003).

Metodol6gicamente, la ventaja de esta estrategeh @mntrol conceptual de cada uno de los pasajes
del procedimiento. El investigador debe usar lasités para obtener resultados que respondan a
sus problemas de investigacion y satisfagan sustied$ cognoscitivos. Se busca superar las
routines de los programas estadisticos y asumir posicion activa teniendo presentes las
afirmaciones de Thurstone (1947) cuando sefialabdagtedricamente importante en un af tiene
lugar en la cabeza del investigador antes del ssattuando los indicadores son seleccionados y

después del proceso, cuando los factores soniietedos.

Disponer de la técnica como un recurso tangiblegreente controlado por el investigador, implica
no olvidar que en la investigacion social las disi@nes conceptuales se encuentran la mayoria de
las veces relacionadas entre si de algin modo laqodependencia de los componentes o factores

es solo una exigencia matematica.

Ademas, el hecho de que las técnicas no poseatueateza abstracta del método no implica que
tengan una menor relevancia para el trabajo cientifal contrario s6lo a traves del empleo
competente de las técnicas se puede controlarabbafnente una teoria (Marradi, 2007). Desde
esta perspectiva queda expuesta la dependendimenitia sobre el concepto de las variables que
componen la matriz de datos inicial (referidas ddénicion de poblacién, sean éstos individuos,
unidades territoriales u otros) como por las inmamles decisiones que se deben tomar en torno a
la técnica a aplicar asi como con relacion al ok aplicacion; decisiones que siempre se llevan

a cabo aun cuando no explicitamente.

Para analizar criticamente la aplicacién de estaidé se construira la dimensionalidad de un
conjunto de variables con datos relativos a unisla@eritoriales y se propondra un modo de
agregarlas en zonas homogéneas respecto al cdteiitterés a partir de los puntajes de los casos
sobre las dimensiones halladas en conjunto, andlizal modo en que el nivel de desagregaciéon

inicial de las unidades de andlisis asi como el qis® se haga de la técnica repercute en los



resultados.

A partir de los resultados publicados por el INDEE posible trabajar con los datos brutos de los
527 departamentos y de todo el pais; para est@s &#s realiz6 una primera seleccion de las
variables que se sometieron al andlisis de conmeselLuego se disefid una matriz donde cada
departamento es un caso (filas) y las variablexes®linadas sus atributos (columnas) entre las que
se incluyeron variables sociodemograficas, asi cotres referidas a la actividad econdémica, la
infraestructura y la calidad de la vivienda. Dichatriz fue sometida a una serie de procedimientos

para asegurar la fidelidad de los datos

Como resultado, se llevaron a cabo dos correcciompsrtantes: se decidié la exclusion del
departamento Antartida Argentina (correspondiergemovincia Tierra del Fuego) ya que no es un
lugar de residencia permanente, asi como del @epanto Islas del Atlantico Sur, por no contar

con datos.
De este modo la cantidad de casos para la mat@@Hte alcanza los 525 departamentos.

La eleccién inicial de las variables se realizédpa®se en el conocimiento previo sobre la
relevancia de las mismas; es decir, en este cadwe Tuanto estas variables revelan de las
caracteristicas del territorio, sobre sus vinculos dimensiones conceptuales fundamentales, y
sobre sus relaciones con otras variables de lazn&& tuvo en cuenta ademas el hecho que las

variables hubiesen sido relevadas en ambos opesateénsales.

Construir las variables iniciales supuso realiegiaboraciones simples, en general transformando
cada dato bruto en una proporcién respecto a usa dy@ortunamente elegida. Esta normalizacion
es un paso necesario para el andlisis estadigitmsdlatos, ya que apunta a colocar un fenémeno

en sus dimensiones exactas, neutralizando la arteidn de factores espurios.

En la seleccion de las 34 variables se procur@elat inclusion de demasiadas variables que
hiciesen referencia a la misma dimension concepfpat ejemplo, demasiadas variables

relacionadas con la calidad de las viviendas). Adense intentd seleccionar una proporcién
similar de variables que se imagina indicaran jdales positivas y polaridades negativas de las

dimensiones de interés, para no sobrecargar nirdgiedas

* Controles de caédigos “locos” (wild code checks)eyctherencia (consistency checks) para lograr ase Bepurada y consistente,

con datos fiables La fiabilidad hace referencia edrrespondencia entre situaciones reales y dattzsmatriz.



El primer analisis que se ejecuta sobre esta noetsiz es el de correlaciones entre todas las
variables inicialmente elegidas, observando lagmea de coeficientes muy altos o0 muy bajos.
Como sostiene Borgatta (1958; 1959), la inspecaténta de esta matriz permite tanto valorar la
oportunidad de aplicar la técnica asi como detdataresencia de variables colineales y eliminar
algunas. El objetivo es evitar la inclusion de @erele variables con correlaciones demasiado altas
entre si: en estos casos, se debe seleccionaauablg de cada pareja que presente colinealidad,
eligiendo la que pueda resultar semanticamente awassejable para el objetivo propuesto.
Ademas, si la mayoria de las correlaciones ensredaiables fuesen muy bajas, no seria oportuno

ejecutar esta forma de analisis.

A partir de esta inspeccién se decidio la exclusiés variables,pea(poblacion econémicamente
activa) y sec_complpoblacién con secundario completo) porque prebvamt correlaciones muy

altas con otras y ademas contenian informacioey@esentada por otras variables.
El acp en dos pasos: Primer paso

Para investigar el nimero y la naturaleza de lagdsiones como tradicionalmente se aplica, se
somete el conjunto de variables elegidas a un acge yrepresentan en varios diagramas
bidimensionales sus distancias reciprocas en acespe v-1 dimensiones, donde el vinculo de la
ortogonalidad es mateméaticamente necesario pakx podfigurar el espacio de los componentes o

factores.

Este dibujo de los ejes de referencia es
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Estos racimos son los que tendrian que llamardacain: cuando existen, existe algo de ser

interpretado.

A este nivel el investigador debe apelar a suquara decidir qué condensacion de puntos es



suficientemente ajustada y consistente a lo largolas varios diagramas (plots) para ser
considerada indicio de una dimension y por lo taaceptible de ser interpretada.

A las 32 variables restantes se las somete a un YAGR extraen siete componentes con
autovalores mayor de 1, como muestra la tabla ane@tion, sin embargo, solo los tres primeros

seran considerados para el andlisis dado que doacéda mayor proporcion de varianza.

Varianza total explicada

Sumas de las saturaciones al cuadrado de I3
Autovalores iniciales extracdon
% dela % de la

Total varianza % acumulado Total varianza % acumulado

Componente 1 13,155 11,088 11,088 13,15 11,048 11,045

2 3,096 9575 50,723 3,005 9575 50,723

3 2,568 8,33 58,061 2,568 8,38 58,061
4 1790 5,595 64,656
5 173 5,423 70,078
3 1201 3,753 73833
7 1,023 3,198 77,03

Métoda deaxtmce Bn: An l6 & de Co mpanent= principa ks,

Este andlisis es un punto de partida para tenerpuimaera representacion espacial de las
relaciones entre las 32 variables escogidas, arfigata no solo se distinguen en cada dimension
los agrupamientos de variables que sobresalen pasibles ndcleos sino también las variables
periféricas que se encuentran dentro de su radiertio.
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Componente 1

Cada uno de estos subconjuntos seméanticamente Bopwsya su interior constituird la canasta de

variables sobre las cuales se efectuard el progattionde refinamiento por separado de las
dimensiones en el siguiente paso.

Esta primera etapa concluye cuando a partir dealzasta de original de variables se han
identificados todos los racimos de variables gueqen en los diagramas y se inicia el trabajo de
construccion y refinamiento de los componentes.



El acp en dos pasos: Paso 2

En el segundo paso se somete al acp cada subepppmseparado, hasta obtener dimensiones que
sean satisfactorias, teniendo en cuenta no soélpdsss de cada variable sobre los ejes cartesianos
sino también su grado de alejamiento de las ditadiante un proceso iterativo de refinamiento de
cada dimension se eliminan las contribuciones netasos relevantes. Cuando el proceso de
refinamiento sea considerado suficiente, las veetaue se retengan seran todas importantes (con
una alta correlacion empirica) para la dimensidnsierada. Obviamente, el menor nimero de
variables simplifica la solucién final y su integpacion. De esta forma, se eliminan del proceso de
construccion de cada dimension todas las variajplespresentan niveles bajos de asociacion con

ese factor o componente, favoreciendo su claridadstica.

De hecho, asi como al comienzo se realiza una cé@eae variables entre tedricamente
incontables alternativas, esté justificado rediaclista inicial cuando el andlisis realizado dagro

que algunos indicadores brindan contribucionesmedutes para transformar el concepto en indice.
En consecuencia, el concepto va a depender yréhiariciado por la naturaleza de las variables
que componen la matriz de datos inicial, como parihnumerables decisiones, algunas veces

determinantes, que se deben tomar para aplicéctéct y en su aplicacion.

Partiendo de la figura inicial podemos indicar @ageiones que conformen dos posibles
dimensiones de analisis, una que recorre en diadosacuadrantes 1 y 3, donde se ubican
variables asociadas a aspectos de la producciGamoedca. A la derecha se ubican variables
indicativas de la presencia de economia secunglatiaciaria y del lado opuesto sobresale la
presencia de economia primaria y migracion intebaaotra dimension, que se ubica en el eje
diagonal que atraviesa los cuadrantes 2 y 4, etéionada con aspectos socioeconomicos, en
particular en torno a la condiciéon de actividadjeation de la poblacion, la calidad material de
los hogares y el acceso a servicios, salud y etutaMientras del lado derecho se ubican
variables que sefialan ciertos rasgos asociadasdicmmnes socioeconémicas suficientes, del lado
izquierdo se encuentran variables relacionadascoodiciones socioecondémicas insuficientes o

malas.
Primera dimension: caracteristicas de la producciéeconomica

Para comenzar el refinamiento de la primera dindensy tomando como punto de partida la

figura inicial, se reproduce en el grafico solailamension que recorre en diagonal los cuadrantes



1y 3, donde se ubican variables asociadas a rasgaecondmicos.
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Se seleccionan dos grupos de variables, identdikad interior de cada circulo, asi como las
variables periféricas cercanas a estos gruposs@uecuadran); son estas catorce variables las que
se someten nuevamente al andlisis, donde la digreash se percibe difusa, por lo cual se decide
eliminarotro_pais tanto por su ubicacion como por la baja cargalestore coefficient, ademas

desde el punto de vista semantico su poblaciorregtasentada en la varialebetranjeros

Con las trece variables restantes, se realiza amonandlisis, del cual resulta la siguiente figura:
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Finalmente se distingue, como en el primer angbigiminar, una dimensién en la cual uno de sus
extremos esta conformagor ecoprimariay migracion_interng mientras que del lado opuesto las
variables mujeres, comercio, industria, con_pc, extranjeronhanz_profes, tenencia_legay

desocupadgsconfiguran un ndcleo bastante compacto.
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acto seguido cuenta propia ya que su aporte es nulo

De este modo queda conformada la dimension DESATER@ue ilustra la contraposicion entre
departamentos con desarrollo econdémico basadoigeinente en el sector terciario y otros con

economias vinculadas a las actividades del sedtoapo.
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Mas alla de los pesos componenciales, si se edalside un punto de vista semantico la fuerza de
las relaciones entre el concepto y cada una dedaables seleccionadas se observa que cada
cluster extremo tiene una coherencia interna, yae#émente interpretable. Del lado derecho se
ubican variables que sefialan rasgos asociadosairdio terciario y secundario y a zonas urbanas:
mayor presencia de mujeres y de ocupados en |atieuen el comercio y en finanzas y servicios
profesionales, donde prevalece la tenencia legdbhdévienda, y la posesién de pc. Del lado
izquierdo, se encuentran variables relacionadasaceaonomia primaria: ocupados en la economia
primaria y migracion intraprovincial, es decir, giezamientos en los cinco afos precedentes a la
fecha de realizacion del censo (2010) dentro dertincia hacia zonas donde prevalece la

ocupacion en las actividades agricolas.
Segunda dimensién: condiciones socioecondmicas debblacion

A partir de la figura inicial y para comenzar dimamiento de la segunda dimensién, se reproduce
en la figura 1 solo la dimensién que recorre ematal los cuadrantes 2 y 4, donde se ubican
variables asociadas a rasgos socioeconémicos ygiéficms de la poblacién. Se seleccionan dos
grupos de variables, circulados, asi como las biasaperiféricas cercanas a estos grupos (que se
recuadran); son estas veintiuna variables las gusoseten nuevamente al analisis, dando como

resultado las figuras de los graficos a continuacio
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En elcluster izquierdo de la figura, la variabtn_jubilacion (poblacion que tiene jubilacion o
pensidn) se encuentra alejada del resto, por lo sguelecide su exclusion. Ademas, algunas
variables (que se recuadran con gris en el grafieojistancian un poco mas que el resto de los
centros de cada polo de la dimensién, por lo cualesas sobre las cuales se focalizara el anglisis

asi poder ver si se modifica a medida que se avanza
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companentss principles.

En elcluster derecho de la figura, la variatden_energiase aleja del resto, y su peso componencial
y score coeffcients se encuentra muy por debajo de los otros pesaudtr positivo, por lo que se
decide su exclusion. Si bien la variabia se aleja un poco deluster se decide esperar al proximo
paso para decidir sobre su inclusién o exclusid@l.l&do izquierdo, las variablgstrony mayores
contintan alejandose del centro por lo cual seu@érl en el siguiente paso del refinamiento,
mientras quecomercio se acerca al nucleo central decidiéndose su idcludas diecisiete
variables seleccionadas se someten a un nueveaiardgl cual resulta que la variabla_cloacas

se aleja del resto, y su peso componencatoye coeffcients se encuentra muy por debajo de los

otros pesos daluster positivo, por lo que se decide su exclusion. Par decision semantica, pero



que también tiene en cuenta los pesos ydmse coefficients, se excluyehacinamiento y

vivienda_inconwa que estan contenidastegares_nbi
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Como resultado, se observa que las variabbestrucciony comercio (Que se habian dejado en
observacién) ytenencia_legalse alejan del cluster, aunque esta Ultima ademasemta un peso
inferior a las otras variables. Por estos dos rostiwse elimina en el proceso de refinamiento.
Asimismo, del lado derecho se excluye la variamores ya que su poblacién hace referencia a
poblacion que también incluye la variable inactjyos lo que se elimina para evitar la doble carga
sobre esta situacion en la dimension.
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Componente 1 componentes principales.

De la misma manera que en la dimensién anterige sinaliza desde el punto de vista semantico,
la forma en la cual se agrupan las variables esreate y facilmente interpretables, dando cuenta
de los extremos de una dimension que se correspamdi&as condiciones socioecondmicas de la
poblacion. De esta manera queda conformada la digreSOCIOEC, el polo negativo da cuenta
de la ausencia de caracteristicas socioecononmisaficientes, mientras que el polo positivo da

cuenta de la presencia de esas caracteristicdEi@stes.



Contrastacion empirica: los puntajes de los departaentos en cada componente

A partir de la interpretacion de los componentéscipales y del refinamiento de las dimensiones,
es posible atribuir un puntaje componencial (conepbrscore) a cada caso, para ello se utilizan
los component score coefficients con los cualepreende ponderar la contribucién neta (en
cuanto no compartida con alguna otra variable ptesen la canasta) de cada variable en el
puntaje del departamento sobre la dimensién. H&inegusarlos para ponderar cada variable,
estimando un puntaje que represente la posicioncdsb en la dimension individualizada

mediante el andlisis componencial (Di Franco 2003).

DESATERC= (mujeres * 0.218) +(tenencia_legal * ®R® (finanz_profes * 0.175) + (con_pc *
0.161)+ (desocupados* 0.153) + (industria * 0.1bextranjeros*0.144) + (comercio * 0.134)+ (
-0.214*ecoprimaria ) + (- 0.086*migracion_interna )

SOCIOEC= (inactivos* 0.130) +(sin_salud * 0.127(hegares_nbi * 0.122) + (analfabetos *
0.116)+ (flia* 0.114) + (hogares_calmat*- 0.127fcen_gas* -0.119) + (ocupados * -0.117)+
(con_agua * -0.102) + (graduados * - 0.099).

Por ultimo, a partir del coeficiente de correlacénire estas dos nuevas variables DESATERC y
SOCIOEC, cuyo resultado es de -0,594.
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DESATERC La correlacion es significativa al nivel 0,01 (bilateral).

A patrtir de ellos, podemos comprobar de forma eiggijue la ortogonalidad de los componentes
entre si es una convencion necesaria para calosl@esos y representarlos en un plano, pero no
tiene ninguna relacion con la realidad: en la daalilas dimensiones nunca son ortogonales entre

si, las caracteristicas econdmico-productivas riagan desvinculadas de las socioecon6micas.

Entonces obtenemos dos nuevos vectores-columneogtienen los indices relativos a cada uno de
los dos componentes refinados, compuesto por logaj@s de cada caso sobre cada uno de los

componentes.
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Segun esos puntajes el territorio nacional se tmarag por un norte donde se concentran
principalmente las condiciones socioeconomicasfitisates, mientras que en el centro y sur del
pais se ubican principalmente la poblacion queemtascondiciones suficientes. Luego respecto al
tipo de economia se observa que en el territor@onal sobresale la combinacion de sectores.
Salvo en zonas especificas del extremo sur, o egglédn central, donde el anclaje es en el sector
terciario (verde) y otras del norte y del sur dorldeactividad productiva esta vinculada

principalmente con las actividades primarias (nadarel resto del pais es gris, es decir, se

caracterizan por la combinacion de sectores ectigidad productiva.

De este modo contamos con dos variables que nasitpersuperar el analisis en signo de

unidades territoriales, a partir de la caracter@@acde zonas homogéneas respecto a las
caracteristicas econdmico-productivas y las caratitas socioecondmicas de la poblacion, las
cuales se ubican de manera muy clara y graficagdaadlisis en los mapas, dando cuenta de las

diversas situaciones que se presentan en el territo
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